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Introducdo

E uma ciéncia que possui uma colecdo de métodos para planejar expe-
rimentos, obter, organizar, resumir, analisar, interpretar dados e deles
extrair conhecimento.
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Introducdo

E uma ciéncia que possui uma colecdo de métodos para planejar expe-
rimentos, obter, organizar, resumir, analisar, interpretar dados e deles
extrair conhecimento.

Estatistica Descritiva

Ea parte da Estatistica que procura somente descrever e avaliar um
certo grupo, seja ele a populacdo ou a amostra. E importante ressaltar
que todo trabalho cientifico pode ser resumido em algumas etapas:
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© Coleta, limpeza e organizacido dos dados;
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Introducdo

E uma ciéncia que possui uma colecdo de métodos para planejar expe-
rimentos, obter, organizar, resumir, analisar, interpretar dados e deles
extrair conhecimento.

Estatistica Descritiva

Ea parte da Estatistica que procura somente descrever e avaliar um
certo grupo, seja ele a populacdo ou a amostra. E importante ressaltar
que todo trabalho cientifico pode ser resumido em algumas etapas:

@ Definicdo do problema;

@ Planejamento (Inclui a revisdo de literatura);

© Coleta, limpeza e organizacido dos dados;

@ Apresentacdo dos dados;

© Descricdo dos dados;

@ Analise, modelagem e estabelecimento de inferéncias.
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Conceitos basicos

Populacio

Conjunto de dados que tém alguma caracteristica em comum.
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Conceitos basicos

Populacio

Conjunto de dados que tém alguma caracteristica em comum.

Qualquer conjunto n3o vazio de elementos retirado da populagéo.
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Conceitos basicos

Populacio

Conjunto de dados que tém alguma caracteristica em comum.

Qualquer conjunto n3o vazio de elementos retirado da populagéo.

Parametro

Caracteristica numérica qualquer da populagio.
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Conceitos basicos

Populacio

Conjunto de dados que tém alguma caracteristica em comum.

Qualquer conjunto n3o vazio de elementos retirado da populagéo.

Parametro
Caracteristica numérica qualquer da populagio.

Qualquer funcdo dos elementos amostrais que seja usada para encon-
trar uma estimativa de um parametro.
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Conceitos basicos

Populacio

Conjunto de dados que tém alguma caracteristica em comum.

Qualquer conjunto ndo vazio de elementos retirado da populagdo.

Parametro
Caracteristica numérica qualquer da populagio.

Qualquer funcdo dos elementos amostrais que seja usada para encon-
trar uma estimativa de um parametro.

Qualquer valor numérico assumido por um estimador.
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Tipo de Variaveis

Variavel Aleatéria

caracteristica da populac3o sujeita a variacdo.
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Tipo de Variaveis

Variavel Aleatéria
caracteristica da populac3o sujeita a variacdo.

Conhecer o tipo da variavel é importante porque os métodos estatisti-
cos que vocé pode utilizar em sua analise variam de acordo com o tipo
de variavel. Existem dois tipos principais para variaveis:

e Variaveis categoéricas (ou Variaveis qualitativas)

apresentam valores que podem somente ser posicionados em
categorias tais como sim e n3o.
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Tipo de Variaveis

Variavel Aleatéria
caracteristica da populac3o sujeita a variacdo.

Conhecer o tipo da variavel é importante porque os métodos estatisti-
cos que vocé pode utilizar em sua analise variam de acordo com o tipo
de variavel. Existem dois tipos principais para variaveis:

e Variaveis categoéricas (ou Variaveis qualitativas)
apresentam valores que podem somente ser posicionados em
categorias tais como sim e n3o.

e Variaveis numéricas (ou Variaveis quantitativas)
apresentam valores que representam quantidades.
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Tipo de Variaveis

Dentre as variaveis qualitativas, ainda podemos fazer uma distincio
entre dois tipos: variavel qualitativa nominal, para a qual ndo existe
nenhuma ordenacdo nas possiveis realizacdes, e variavel qualitativa
ordinal, para a qual existe uma ordem nos seus resultados.
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Variaveis numéricas podem ser, ainda, identificadas como variaveis
discretas ou variaveis continuas.
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Variaveis numéricas podem ser, ainda, identificadas como variaveis
discretas ou variaveis continuas.

Variaveis discretas apresentam valores numéricos que surgem a par-
tir de um processo de contagem. “A quantidade de canais de TV a
Cabo Premium que vocé assina” & um exemplo de uma variavel nu-
mérica discreta, uma vez que a resposta corresponde a um entre uma
quantidade finita de nameros inteiros.
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Variaveis continuas produzem respostas numéricas que surgem a partir
de um processo de medicdo. O tempo que vocé espera pelo aten-
dimento de um caixa no banco é um exemplo de variavel numérica
continua, uma vez que a resposta pode assumir qualquer valor dentro
dos limites de um continuum, ou de um intervalo.
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Figura: Classificacdo de uma variavel

Nominal
Qualitativa<
Ordinal
Discreta
Quantitativa<
Continua

Fonte: (MORETTIN; BUSSAB, 2017)

Variavel
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Em uma primeira analise, identificar o tipo da variavel pode parecer
facil, embora algumas variaveis que vocé poderia desejar estudar pos-
sam ser categéricas ou numeéricas, dependendo do modo como vocé
as define. Por exemplo, “idade” aparentaria ser uma variavel numérica
evidente, mas o que acontece se vocé estiver interessado em comparar
os habitos de compra de criancas, adolescentes, pessoas de meia-idade
e pessoas com idade para aposentadoria? Nesse caso, definir “idade”
como uma variavel categdérica faria mais sentido.
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Assim, apesar de n3o indicado na maioria das vezes, podemos transfor-
mar variaveis quantitativas em qualitativas. Considere, por exemplo,
que a estatura de um homem adulto varie entre 1,40 e 2, 20 m. Quando
coletarmos dados dos elementos da populacdo, podemos encontrar ab-
solutamente qualquer valor dentro deste intervalo. Caso n3o queira
usar os dados em seu estado bruto, quantitativo, podemos transformar
a variavel em qualitativa categorizando-a em grupos, por exemplo, bai-
xos (menor que 1,60 m), médios (1,60 — 1,80 m) e altos (maior que
1,80m).
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Assim, apesar de n3o indicado na maioria das vezes, podemos transfor-
mar variaveis quantitativas em qualitativas. Considere, por exemplo,
que a estatura de um homem adulto varie entre 1,40 e 2, 20 m. Quando
coletarmos dados dos elementos da populacdo, podemos encontrar ab-
solutamente qualquer valor dentro deste intervalo. Caso n3o queira
usar os dados em seu estado bruto, quantitativo, podemos transformar
a variavel em qualitativa categorizando-a em grupos, por exemplo, bai-
xos (menor que 1,60 m), médios (1,60 — 1,80 m) e altos (maior que
1,80m).

Notem, no entanto, que perdemos muita informacdo nesse tipo de
transformacaol!
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Podemos também atribuir valores numéricos as varias qualidades ou
atributos (ou, ainda, classes) de uma variavel qualitativa e depois
proceder-se a analise como se esta fosse quantitativa, desde que o
procedimento seja passivel de interpretacdo.
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Podemos também atribuir valores numéricos as varias qualidades ou
atributos (ou, ainda, classes) de uma variavel qualitativa e depois
proceder-se a analise como se esta fosse quantitativa, desde que o
procedimento seja passivel de interpretacio.

Por exemplo, variaveis dicotémicas para as quais sé6 podem ocorrer
duas realizacées, usualmente chamadas sucesso e fracasso. Podemos
nesse caso associar o fracasso ao valor zero e o sucesso ao valor 1.
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Para cada tipo de variavel existem técnicas apropriadas para resumir as
informacdes e o maior interesse do pesquisador é conhecer o compor-
tamento da variavel, analisando a ocorréncia de suas possiveis realiza-
cbes. Vejamos uma maneira de se dispor um conjunto de realizacdes,
para se ter uma ideia global sobre elas, ou seja, de sua distribuico.
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Banco de Dados

Um pesquisador estd interessado em fazer um levantamento sobre al-
guns aspectos socioecondmicos dos empregados da secdo de orcamen-
tos da Companhia MB. Usando informag¢des obtidas do departamento
pessoal, ele elaborou a Tabela CompanhiaMB.
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Distribuicdes de Frequéncias

Tabela: Frequéncias e porcentagens dos 36 empregados da secdo de
orcamentos da Companhia MB segundo o grau de instrucio.

Grau de Frequéncia | Propor¢do | Porcentagem
instrucdo n; f; 100f;
Fundamental 12 0,3333 33,33
Médio 18 0,5000 50,00
Superior 6 0,1667 16,67
Total 36 1,0000 100,00

Fonte: (MORETTIN;

BUSSAB, 2017)
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Distribuicdes de Frequéncias

Tabela: Frequéncias e porcentagens dos 36 empregados da secdo de
orcamentos da Companhia MB segundo o grau de instrucio.

Grau de Frequéncia | Propor¢do | Porcentagem
instrucdo n; f; 100f;
Fundamental 12 0,3333 33,33
Médio 18 0,5000 50,00
Superior 6 0,1667 16,67
Total 36 1,0000 100,00

Fonte: (MORETTIN;

BUSSAB, 2017)

Observando os resultados da segunda coluna, vé-se que dos 36 empre-
gados da companhia, 12 tém o ensino fundamental, 18 o ensino médio
e 6 possuem curso superior.
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Uma medida bastante Gtil na interpretacdo de tabelas de frequéncias
é a proporcdo de cada realizacdo em relacdo ao total, pois podem
ser utilizadas quando se quer comparar resultados de duas pesquisas

distintas.
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Uma medida bastante Gtil na interpretacdo de tabelas de frequéncias
é a proporcio de cada realizacdo em relacdo ao total, pois podem
ser utilizadas quando se quer comparar resultados de duas pesquisas
distintas.

Por exemplo, suponhamos que se queira comparar a variavel grau de
instrucdo para empregados da secdo de orcamentos com a mesma va-
riavel para todos os empregados da Companhia MB. Digamos que a
empresa tenha 2.000 empregados e que a distribuicdo de frequéncias
seja a da préxima Tabela.

Aula 3 Fernando de Souza Bastos https://maf105.github.io/ 16 / 25



https://maf105.github.io/

Tabela: frequéncias e porcentagens dos dos 2.000 empregados da
Companhia MB segundo o grau de instrucdo.

Grau de Frequéncia | Propor¢do | Porcentagem
instrucdo n; f; 100f;
Fundamental 650 0.325 32.50
Médio 1.020 0.51 51.00
Superior 330 0.165 16.50
Total 2.000 1,0000 100.00

Fonte: (MORETTIN; BUSSAB, 2017)

N3o podemos comparar diretamente as colunas das frequéncias das
Tabelas 1 e 2, pois os totais de empregados s3o diferentes nos dois
casos. Mas as colunas das porcentagens s3o comparaveis, pois
reduzimos as frequéncias a um mesmo total (no caso 100).
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A construcdo de tabelas de frequéncias para varidveis continuas neces-
sita de certo cuidado. Por exemplo, a construcio da tabela de frequén-
cias para a variavel salario, usando o mesmo procedimento acima, ndo
resumird as 36 observacéGes num grupo menor, pois ndo existem
observacdes iguais. A solucdo empregada é agrupar os dados por faixas
de salario.
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Tabela: Frequéncias e porcentagens dos dos 2.000 empregados da secdo
de orcamentos da Companhia MB por faixa de salario.

Classe de | Frequéncia | Porcentagem
Salarios n; 100f;
4,001-8,00 10 27,78
8,00/-12,00 12 33,33
12,00/-16,00 8 22,22
16,00/-20,00 5 13,89
20,00/-24,00 1 2,78
Total 36 100,00
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Procedendo-se desse modo, ao resumir os dados referentes a uma varia-
vel continua, perde-se alguma informac3o. Por exemplo, ndo sabemos
quais sdo os oito salarios da classe de 12 a 16, a ndo ser que investi-
guemos a tabela original. Sem perda de muita precisdo, poderiamos
supor que todos os oito salarios daquela classe fossem iguais ao ponto
médio da referida classe, isto &, 14.
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Note que estamos usando a notagdo a| — b para o intervalo de nime-
ros contendo o extremo a mas ndo contendo o extremo b. Podemos
também usar a notagdo [a, b) para designar o mesmo intervalo a| — b.
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A escolha dos intervalos é arbitraria e a familiaridade do pesquisador
com os dados é que |he indicarad quantas e quais classes (intervalos)
devem ser usadas.

@ Namero pequeno de classes — perda de informacio;
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A escolha dos intervalos é arbitraria e a familiaridade do pesquisador
com os dados é que |he indicarad quantas e quais classes (intervalos)
devem ser usadas.

@ Namero pequeno de classes — perda de informacio;

@ Namero grande de classes — perda da visdo geral dos dados
como um conjunto;
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A escolha dos intervalos é arbitraria e a familiaridade do pesquisador
com os dados é que |he indicarad quantas e quais classes (intervalos)
devem ser usadas.
@ Namero pequeno de classes — perda de informacio;
@ Namero grande de classes — perda da visdo geral dos dados
como um conjunto;
@ A sugestdo é usar de 5 a 15 classes com a mesma amplitude;
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Para construir uma distribuicdo de frequéncias separando por classes
uma determinada variavel podemos utilizar:

@ namero de classes(n.)~ \/n ou usamos a regra de Sturges
ne = In(n);
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Para construir uma distribuicdo de frequéncias separando por classes
uma determinada variavel podemos utilizar:
@ namero de classes(n.)~ \/n ou usamos a regra de Sturges
ne = In(n);

@ Amplitude da classe (c¢):

AT
c=—
nc

em que AT = Maior valor — Menor valor.
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Considere
@ X(1) como o menor valor do conjunto de dados;

® X(n) como o maior valor do conjunto de dados;
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Considere
@ X(1) como o menor valor do conjunto de dados;

® X(n) como o maior valor do conjunto de dados;

@ Defina Liy = xqy, Lsk = Lix +¢, 1< k<nce
Lix = Lsik—1),2 < k < n.. Em que Liy representa o limite
inferior da classe k e Ls, representa o limite superior da classe k.
@ A frequéncia absoluta (f;) de uma classe k & encontrada
contabilizando os valores xq, xo, - - - , x, que pertencem ao
intervalo [Liy, Lsk).
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